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Resumo: A Inteligéncia Artificial Generativa (IAGen) representa uma transformag@o profunda no cenario educacional
contemporaneo. Este artigo investiga o impacto da IAGen na educacdo cientifica através da analise de estudos apresentados na
conferéncia ESERA 2025 e da fundamentacdo tedrica da Teoria da Mediagdo Cognitiva em Rede. O trabalho examina quatro
categorias principais de inovagdo: IA como ferramenta de ensino e apoio ao aluno, IA como ferramenta de avaliacdo, [A como
apoio ao desenvolvimento profissional docente, e IA como metodologia de investigagdo educacional. Os resultados indicam
que a IAGen ndo apenas automatiza processos educacionais, mas cria novas possibilidades pedagogicas através da
personalizacdo em escala, feedback em tempo real e andlise longitudinal da aprendizagem. O artigo conclui propondo a
mediacdo sofotécnica como novo paradigma evolutivo da cognigdo coletiva.

Palavras-chave: Mediacdo cognitiva, transformers, personalizagdo da aprendizagem, desenvolvimento profissional docente.

Educational Practices in Science, Engineering and Mathematics

Generative artificial intelligence in science education: from theory
to innovative pedagogical practice

Abstract: Generative Artificial Intelligence (GenAl) represents a profound transformation in the contemporary educational
landscape. This article investigates the impact of GenAl on science education through the analysis of studies presented at the
ESERA 2025 conference and the theoretical foundation of the Cognitive Mediation Networks Theory. The work examines four
main categories of innovation: Al as a teaching and student support tool, Al as an assessment tool, Al as support for teacher
professional development, and Al as an educational research methodology. Results indicate that GenAl not only automates
educational processes but creates new pedagogical possibilities through personalization at scale, real-time feedback, and
longitudinal learning analysis. The article concludes by proposing sophotechnic mediation as a new evolutionary paradigm of
collective cognition

Key-words: Cognitive mediation, transformers, learning personalization, teacher professional development.

Introducio de ondas tecnoldgicas anteriores, a JAGen ndo apenas auto-

matiza tarefas, mas demonstra capacidades criativas e cogniti-
vas que desafiam nossa compreensao tradicional sobre o que
maquinas podem realizar.

A TAGen moderna ¢é construida sobre a arquitetura Trans-
former, introduzida no seminal artigo "Attention Is All

You Need" de 2017 [2]. Esta arquitetura revolucionou o
campo ao processar informagdes através de uma "técnica de
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A emergéncia da Inteligéncia Artificial Generativa
(IAGen) em 2022, com o langamento publico de modelos
como ChatGPT, Gemini e Claude, inaugurou o que pode ser
considerado um "tsunami digital" que esta transformando
todas as profissdes, incluindo a docéncia [1]. Diferentemente
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coerente em multiplos formatos — texto, imagens, musica,
codigo, videos — de forma autdénoma.

Atualmente, observamos a evolucdo de dois tipos princi-
pais de modelos: os LLMs (Large Language Models), que
requerem grande investimento no treinamento inicial, e os
LRMs (Large Reasoning Models), que "refletem antes de res-
ponder”, investindo processamento durante o uso [3]. Esta
evolugdo tem implicagdes profundas para a educagdo cientifi-
ca (Figura 1).

A conferéncia ESERA 2025 (European Science Education
Research Association) documentou uma série de usos inova-
dores da IAGen na educacg@o cientifica, organizados em qua-
tro categorias principais. Este artigo apresenta uma analise
sistematica dessas inovagdes, fundamentada na Teoria da Me-
diagdo Cognitiva em Rede (CNMT), propondo que a IAGen
representa uma nova forma de mediagdo cognitiva: a media-
¢do sofotécnica.

A REVOLUGAO DA IAGen NA EDUCAGAO: Do Tsunami Digital a Mediagdo Sofotécnica
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Figura 1. Impacto da IAGen na Educagao.

Fundamentacio Teorica

A arquitetura Transformer processa informagdes conver-
tendo-as em uma linguagem universal de dados (tokens). Sua
principal inovacao reside na capacidade de analisar simultane-
amente todas as relagdes entre elementos de uma sequéncia,
superando limita¢Ges de arquiteturas anteriores [2]. Este pro-
cessamento paralelo e contextual permite que modelos como
GPT-4, Claude Sonnet 4.5 ¢ Gemini 2.5 demonstrem o que
pesquisadores chamam de "propriedades emergentes" [4].

Propriedades emergentes sdo capacidades que "emergem" a
medida que o modelo aumenta de tamanho e complexidade,
sem serem explicitamente programadas. Um exemplo classico
¢ a capacidade de raciocinio analdgico: quando questionado
sobre qual filme certos emojis representam, modelos peque-
nos geram texto sem sentido, modelos médios fazem associa-
¢oes superficiais, mas modelos grandes como o GPT-4 conse-
guem realizar inferéncias complexas baseadas em conheci-
mento cultural implicito [4].

A Teoria da Mediagao Cognitiva em Rede (CNMT) postu-
la que a grande vantagem evolutiva do cérebro humano ¢ sua
capacidade de criar e usar ferramentas externas para comple-

mentar sua propria cogni¢do organica [5]. Segundo essa teo-
ria, o uso de ferramentas ¢ uma extensao natural do processo
de resolucao de problemas, permitindo que o cérebro supere
limitagdes impostas pelo corpo e ambiente.

A teoria identifica quatro formas historicas de mediagéo
cognitiva:

1. Mediacio Psicofisica: Uso de propriedades de objetos
ou do ambiente para complementar o processamento cogniti-
vo (exemplo: pedrinhas para contar gado).

2. Mediaciao Social: Uso de outros individuos para pro-
cessar informacgdes e expandir capacidade cognitiva, incluindo
o desenvolvimento da linguagem.

3. Mediacio Cultural: Uso de objetos simbolicos e recur-
sos externos como escrita, livros e midia para transmitir co-
nhecimento através de geracdes.

4. Mediagdo Hipercultural: Uso de ferramentas tecnolo-
gicas avancadas como GPS, calculadoras e processadores de
texto para delegar tarefas cognitivas especificas.

Propomos que a IAGen inaugura uma quinta forma de
mediacdo cognitiva: a mediagdo sofotécnica [5]. Diferente-
mente das formas anteriores, a mediagdo sofotécnica envolve
a delegacdo ndo apenas de tarefas cognitivas especificas, mas
de processos cognitivos complexos como raciocinio, criativi-
dade, sintese e avaliagdo critica a sistemas artificiais capazes
de linguagem natural.

Esta transicdo ndo representa substituicdo da cognicdo
humana, mas sua amplificacdo através de parceria com siste-
mas artificiais. Estudos recentes mostram que, em debates on-
line, participantes que discutem com o GPT-4 personalizado
tém 81,7% mais chance de mudar de opinido do que quando
debatem com humanos, em um ensaio clinico randomizado
sobre persuasdo conversacional [26]. Este dado sublinha tanto
o potencial quanto os desafios éticos da mediacdo sofotécnica.

Pesquisas sobre competéncias necessarias no mercado de
trabalho pds-IAGen, combinando analises globais de tendén-
cias [29] com a Teoria da Mediagdo Cognitiva em Rede ¢ a
proposta de mediacdo sofotécnica [5], convergem em seis
areas cruciais: Criatividade e inovagdo; Comunicagdo e cola-
boracdo; Adaptabilidade e flexibilidade; Pensamento critico e
avaliacdo; Alfabetizagdo digital avangada; Habilidades apri-
moradas de resolu¢do de problemas. Estas competéncias for-
mam a base conceitual da “Escala de Medida Sofotécnica”,
onde maior proficiéncia correlaciona-se com melhor adapta-
¢do ao ambiente educacional e profissional mediado por IA.

Metodologia

Este artigo utiliza metodologia de revisdo qualitativa de tipo
exploratdria, analisando alguns estudos selecionados por con-
veniéncia apresentados na conferéncia ESERA 2025 sobre
usos inovadores de IAGen na educagdo cientifica. Os estudos
foram categorizados segundo quatro dimensdes principais de
inovacdo pedagogica identificadas através de analise temati-
ca.

Para cada estudo, foram extraidas as seguintes informa-
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¢oes: (1) descrigdo da inovagdo pedagdgica, (2) forma de im-
plementacdo da IAGen, (3) resultados obtidos, e (4) potencial
de transformagdo educacional. A analise foi fundamentada na
Teoria da Mediagao Cognitiva em Rede, buscando identificar
como cada uso representa uma forma de mediacdo sofotécni-
ca.

Adicionalmente, o artigo integra dados sobre a evolugdo
técnica da [AGen, incluindo comparagdes entre modelos LLM
e LRM, e exemplos de avangos em areas como matematica,
fisica e bioquimica que contextualizam o potencial transfor-
mador dessas tecnologias.

Resultados e Discussao

Categoria 1: IA como Ferramenta de Ensino e Apoio
a0 Aluno

A primeira categoria representa a transicdo do modelo
educacional "um-para-muitos" para um ecossistema onde a
IAGen capacita alunos a tornarem-se criadores ativos (Figura
2). Antes da IAGen, o apoio individualizado era limitado pela
disponibilidade do professor e recursos financeiros para tuto-
ria. Com a IAGen, observa-se personalizacdo em escala, su-
porte 24/7 adaptado ao ritmo individual, e assisténcia em con-
textos diversos [6].

CATEGORIA 1: IA COMO FERRAMENTA DE ENSINO E APOIO AO ALUNO
(Transigao para Personalizagao e Criagao Ativa)
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Figura 2. Exemplos de uso de IAGen para Categoria 1.

Assistente de Laboratorio: Babayeva et al. [7] investiga-
ram o uso de GPT-4 como assistente em laboratoério de fisica.
O sistema foi desenvolvido para apoiar estudantes durante
experiéncias praticas, ajudando na verificacdo de respostas e
fornecendo orientagdo contextual. Os resultados foram majo-
ritariamente positivos, com a IA mostrando-se eficaz na mai-
oria das situagdes, embora ocasionalmente fornecesse feed-
back confuso. A experiéncia geral dos alunos foi positiva,
demonstrando o potencial da IA como assistente virtual de
laboratorio oferecendo suporte em tempo real durante ativida-
des praticas.

Tutor para Andlise de Dados: Henze et al. [8] compararam
a eficacia de um chatbot (ChatGPT) com Excel no ensino de
analise de dados a futuros professores. Um grupo utilizou o
chatbot para analise de dados enquanto o grupo controle usou
Excel. Ambos os métodos melhoraram o desempenho, mas o

grupo que usou IA relatou maior motivacdo e envolvimento
emocional, sugerindo que a IA funciona como tutor interativo
e motivacional para competéncias complexas, superando fer-
ramentas tradicionais em engajamento.

Mediador Conceptual Interdisciplinar: Lademann et al. [9]
desenvolveram chatbots de IA para mediar aprendizagem
entre matematica e fisica. O chatbot personalizado gerou ex-
plicagdes sobre relagdes proporcionais em contextos de fisica
¢ matematica para alunos do 6° ano. Os resultados mostraram
que a IA melhorou emocgdes positivas, interesse e autoeficacia
dos alunos, reduzindo carga cognitiva. Embora o impacto no
desempenho final tenha sido incerto, o estudo demonstra o
potencial da IA como mediador conceptual, criando pontes
ativas entre disciplinas para compreensdo integrada.

Assistente de Programacdo: Fredly et al. [10] investigaram
como alunos usam chatbots de IA para tarefas de fisica com-
putacional. Estudantes utilizaram chatbots para depurar ¢ oti-
mizar codigo em tarefas de programagao em fisica. Os resul-
tados foram mistos: a [A mostrou-se util para melhorias espe-
cificas no codigo, mas alguns alunos desenvolveram depen-
déncia excessiva com abordagem improdutiva. Este estudo
ilustra tanto o potencial quanto os riscos da IA como parceiro
de programacdo no desenvolvimento do pensamento compu-
tacional.

Parceiro Dialogico: Putra et al. [11] criaram chatbot de 1A
personalizado para fomentar interacdo dialogica e argumenta-
¢do em ciéncias. Alunos do ensino secundario interagiram
com chatbot concebido para ndo dar respostas diretas, mas
dialogar e questionar socraticamente. O chatbot personalizado
promoveu interagdes mais ricas, incentivando raciocinio cien-
tifico e argumentacdo, demonstrando o potencial da IA como
parceiro de didlogo socratico que desafia o aluno a pensar
criticamente.

Ferramenta de Aprendizagem Ativa: Lahlali et al. [12]
analisaram a interacdo de estudantes universitarios com IA
generativa num curso de fisica. Alunos usaram IA para criar
materiais de aprendizagem, como perguntas de multipla esco-
lha, refinando prompts iterativamente. O processo de refinar
prompts para obter melhores resultados da IA melhorou a
compreensdo conceptual dos alunos, transformando-os de
consumidores em criadores de contetido e promovendo apren-
dizagem ativa.

Agente Metacognitivo: Sheffield et al. [13] avaliaram
chatbot integrado em LMS para apoiar aprendizagem au-
torregulada. O chatbot foi desenhado como agente metacogni-
tivo e motivacional, fornecendo feedback empatico "just-in-
time". Embora o chatbot tenha respondido as necessidades dos
alunos, fez isso inconsistentemente, apoiando metacognicao
mas com espaco para melhorias. Paralelamente, Wiedenmann
et al. [14] investigam se IA consegue aliviar carga cognitiva
em conteudos complexos como fotossintese, com analise ain-
da em progresso.

Categoria 2: IA como Ferramenta de Avaliacio e Ana-
lise da Aprendizagem

A segunda categoria representa mudanca fundamental de
avaliagdo retrospectiva para analise continua do processo de
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aprendizagem. Antes da IAGen, processos avaliativos eram
predominantemente manuais e lentos, focando em resultados
finais (Figura 3). Com IAGen, observa-se avaliacdo automati-
zada, profunda e em tempo real, analise da estrutura do conhe-
cimento, identificacdo de padrdes de raciocinio em respostas
abertas, e deteccao escalavel de concepcdes alternativas [6].

CATEGORIA 2: IA COMO FERRAMENTA DE AVALIAGAO E ANALISE DA APRENDIZAGEM
(A Mudanga de Paradigma)

COM IAGen:
7 | ANALISE CONTINUA DO PROCESSO
AT S B PTalrAs

(EvoGrader)
(Conczel et o (17])

12050 do temeo.
Visuakza 3 EVOLUCAO DO

Figura 3. Exemplos de uso de IAGen para Categoria 2.

Geracao Automatizada de Testes: Rodemer et al. [15] estu-
daram o uso de TA generativa para criar testes de multipla
escolha em eletroquimica, avaliados psicometricamente. A 1A
gerou itens de qualidade aceitavel, mas teve dificuldades em
simplificar terminologia e alinhar com niveis de competéncia
apropriados. O estudo demonstra potencial de automagdo do
processo de criagdo de avaliagdes, poupando tempo aos pro-
fessores, embora ainda necessite supervisao humana.

Analise Longitudinal: Martin et al. [16] utilizaram Machi-
ne Learning para acompanhar desenvolvimento do raciocinio
mecanicista de alunos em quimica organica. O modelo de ML
avaliou automaticamente o raciocinio dos alunos ao longo do
semestre, mapeando trajetorias de aprendizagem. O raciocinio
melhorou com apoio adaptativo, mas lacunas persistiram. Cru-
cialmente, a IA permitiu analise em larga escala impossivel
anteriormente, visualizando evolu¢do do conhecimento em
vez de medir apenas momentos pontuais.

Avaliagdo de Explicagdes: Czinczel et al. [17] desenvolve-
ram ferramenta "EvoGrader" que analisou respostas de alunos
sobre evolucdo biologica, identificando automaticamente con-
ceitos corretos e concepgdes alternativas. A ferramenta mos-
trou grande potencial para ajudar educadores a identificar ra-
pidamente equivocos e fornecer feedback direcionado, repre-
sentando diagnostico conceptual automatizado que permite
avaliagdo formativa em larga escala e tempo real.

Analise do Conhecimento Profissional: Mientus et al. [ 18]
investigaram potencial de analise baseada em IA para avaliar
Conhecimento Pedagogico do Conteudo (PCK) de futuros
professores. LLMs foram usados para analisar reflexdes escri-
tas e identificar componentes do PCK. A IA conseguiu identi-
ficar e ligar componentes do PCK as reflexdes, oferecendo
insights sobre alinhamento conhecimento-raciocinio pedago-
gico, abrindo novas vias para investigacdo e feedback perso-
nalizado sobre conhecimento profissional docente.

Categoria 3: IA como Apoio ao Desenvolvimento Pro-
fissional Docente

A terceira categoria representa integracdo do desenvolvi-
mento profissional no fluxo de trabalho diario dos professores
(Figura 4). Antes da IAGen, formagdo continuada era fre-
quentemente genérica, com workshops pontuais desvincula-
dos da pratica. Com IAGen, observa-se desenvolvimento pro-
fissional personalizado e "on-demand", coaching de reflexado
com feedback objetivo, assistente de planeamento que gera
ideias, e parceria para formagdo em novas areas [8].

CATEGORIA 3: IA COMO APOIO AO DESENVOLVIMENTO PROFISSIONAL DOCENTE

TRANSFORMAGAO DO DESENVOLVIMENTO PROFISSIONAL

ANTES DA IAGen
Workshops Pontuais & Genéricos,
Desvinculados da Prética
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Figura 4. Exemplos de uso de IAGen para Categoria 3.

Coach de Reflexdo: Damkohler et al. [19] integraram
chatbots de IA como "coaches" de reflexdo para apoiar futu-
ros professores em laboratorio de ensino. Dois chatbots guia-
ram reflexdes dos estudantes sobre eficacia do ensino e perso-
nalidade docente. Alunos apreciaram neutralidade e apoio
personalizado da IA, mas levantaram preocupagdes éticas
sobre precisdo e privacidade. O estudo demonstra potencial
da IA como coach de reflexdo imparcial, oferecendo espago
seguro para reflexdo sem julgamento humano.

Assistente de Planeamento: Bae et al. [20] analisaram
reflexdes de futuros professores sobre uso de ChatGPT para
planeamento de aulas. Futuros professores usaram ChatGPT
para desenhar planos de aula seguindo o modelo 5E. A TA
aumentou eficiéncia no brainstorming e apoiou inovagdo,
incentivando reflexdo critica e adaptag¢do ao contexto, funcio-
nando como parceiro criativo no planeamento pedagogico.

Apoio ao Ensino Inclusivo: Naumann et al. [21] desenha-
ram semindrio sobre como IA pode apoiar ensino inclusivo.
IA foi tema central, com participantes refletindo sobre poten-
cial para superar barreiras linguisticas.

Resultados mostraram grande interesse em aprender sobre
IA e reconhecimento do potencial para inclusdo. Paralelamen-
te, Bufasi et al. [22] investigaram potencial do ChatGPT para
melhorar desenvolvimento profissional em STEM, com pro-
fessores usando ChatGPT para desenhar tarefas, gerar planos
e fornecer instrugdo diferenciada.
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Categoria 4: IA como Ferramenta para Investigacio
em Educacio

A quarta categoria representa como IAGen ndo so6 acelera
investigacdo existente, mas permite novos tipos de perguntas e
metodologias impossiveis antes (Figura 5). Antes da IAGen,
investigagdo era limitada pela escala e complexidade, com
revisdes de literatura manuais e analise de grandes volumes de
dados qualitativos laboriosa. Com IAGen, observa-se automa-
¢a30 de revisdes, andlise de redes de conceitos em milhares de
textos, geracdo de estimulos de investigag¢do personalizados, e
modelos de "especialista" para comparagdo [24, 25].

CATEGORIA 4: IA COMO FERRAMENTA PARA INVESTIGAGAO EM EDUCAGAO

TRANSFORMAGAO DA INVESTICACI'\O CIENTIFICA
4 @ ANTES DA IAGen COM IAGen

s
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Automaco, Andlise em Larga
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Figura 5. Exemplos de uso de IAGen para Categoria 4.

Geragao de Estimulos Visuais: Romanik et al. [23] explo-
raram potencial de IA geradora de imagens para orientacdo
profissional em STEM. Criaram videos com imagens geradas
por TA mostrando diferentes facetas de profissdes STEM,
usados como estimulo em investigagdo. Embora impacto di-
reto ndo tenha sido estatisticamente significativo, observaram
-se sinais de efeito positivo, demonstrando potencial para
geracdo rapida e economica de materiais auténticos de inves-
tigagdo.

Cria¢do de Benchmarks: Price et al. [24] investigaram
como alunos do ensino secundario conceitualizam intercone-
xa0 em biologia. Rede de conceitos sobre biologia derivada
por TA serviu como modelo "especialista" de referéncia para
comparar redes conceituais dos alunos. A comparagdo com
modelo de TA permitiu avaliacdo objetiva da integragdo de
conceitos, mostrando melhoria apds intervengdo pedagogica.

Analise Automatizada da Literatura: Odden [25] compa-
rou duas técnicas de TA (LDA e embeddings) para anélise
automatica de grandes volumes de textos académicos. Técni-
cas foram aplicadas aos anais de conferéncia de educagdo em
fisica para identificar e classificar topicos de investigacao.
Resultados mostraram forte concordancia entre modelos, vali-
dando uso de embeddings para revisdes de literatura com
vantagens em flexibilidade, permitindo revisdes sistematicas
em larga escala de forma rapida.

A TAGen esta demonstrando capacidades impressionantes
na propria ciéncia, com implicagdes diretas para a formagao
cientifica. Terence Tao, medalhista Fields, argumenta que um
dos usos mais promissores da IAGen na matematica ¢ como

ferramenta de leitura e revisdo massiva da literatura, para ma-
pear problemas ja resolvidos, resultados parciais e possiveis
conexdes entre areas [27]. Na biologia e na bioquimica, o
modelo C2S-Scale, baseado na familia Gemma, vem sendo
usado para analisar dados de célula inica em larga escala e
sugerir combinagdes de farmacos que podem tornar tumores
mais visiveis ao sistema imune, hipéteses posteriormente tes-
tadas experimentalmente [28]. Esses avancos exemplificam
como a [AGen ja comega a atuar como parceira na descoberta
cientifica, refor¢cando a necessidade de formar estudantes nio
apenas para usar esses sistemas como ferramentas, mas para
trabalhar colaborativamente com eles ao longo de todo o ciclo
de investigagdo.

Consideracoes Finais

A analise dos estudos da conferéncia ESERA 2025, funda-
mentada na Teoria da Mediacdo Cognitiva em Rede, revela
que a IAGen representa transformagdo profunda e multidi-
mensional da educa¢do cientifica. Esta transformagdo ndo se
limita a automacdo de processos existentes, mas inaugura
novas possibilidades pedagogicas através de quatro dimensdes
principais de inovagao.

Primeiro, como ferramenta de ensino e apoio ao aluno, a
IAGen permite personalizagdo em escala verdadeiramente
sem precedentes, transformando estudantes de consumidores
passivos em criadores ativos de conhecimento. Segundo, co-
mo ferramenta de avaliagdo, permite transicdo fundamental de
avaliacgdo retrospectiva para analise continua e longitudinal do
processo de aprendizagem. Terceiro, como apoio ao desenvol-
vimento profissional docente, integra formagdo continuada no
fluxo de trabalho diario, tornando-a personalizada e contextu-
alizada. Quarto, como metodologia de investigagdo, acelera ¢
expande possibilidades de pesquisa educacional de formas
antes impossiveis.

Propomos que estas quatro dimensdes constituem manifes-
tagdes da mediacdo sofotécnica, quinta forma evolutiva de
mediacdo cognitiva que sucede as mediagdes psicofisica, soci-
al, cultural e hipercultural. A mediag¢ao sofotécnica nio repre-
senta substituicdo da cognigdo humana, mas sua amplifica¢do
através de parceria com sistemas artificiais capazes de lingua-
gem natural e raciocinio complexo.

Os resultados apresentados indicam que competéncias
como criatividade, pensamento critico, adaptabilidade e cola-
boragdo tornam-se ainda mais cruciais na era sofotécnica.
Estudantes e professores precisam desenvolver capacidade
ndo apenas de usar IAGen como ferramenta, mas de trabalhar
colaborativamente com ela na construgdo e avaliacdo de co-
nhecimento.

Desafios importantes emergem desta analise. Questdes
éticas sobre privacidade, viés algoritmico, autenticidade do
trabalho estudantil e dependéncia tecnoldgica requerem aten-
¢do cuidadosa. Preocupacdes sobre substituicdo do papel do-
cente devem ser enderecadas através de pesquisa sobre como
IAGen pode amplificar, ndo substituir, expertise pedagogica

Sci. cum Ind. 2025, 15(1), €251501. DOI: 10.18226/23185279.e251501

| 251501 | 5 of7


https://doi.org/10.18226/23185279.e251501

S

humana. Questdes sobre equidade de acesso a tecnologia
avancada necessitam politicas educacionais que garantam
democratizagdo dos beneficios da mediagdo sofotécnica.

A revolugdo silenciosa da IAGen na educagdo cientifica
ndo esta apenas mudando como ensinamos ciéncias — esta
redefinindo o que significa aprender, avaliar, ensinar e inves-
tigar na educacdo do século XXI. O futuro da educacdo cienti-
fica sera caracterizado ndo pela competigdo entre humanos e
maquinas, mas pela colaboragdo sofotécnica que amplifica
capacidades cognitivas humanas através de parceria inteligen-
te com sistemas artificiais.
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